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OZET

Veri madenciligi, biiyiik veri setlerinde gizli olan ilging ve degerli bilginin kesfidir. Aymi
zamanda bir sanat ve teknolojidir. Bilim ve is diinyasinda yaygin olarak veri madenciligi
teknikleri kullanilmaktadwr. Diinyada veri sektoriine ve veri analistlerine talep hizla
artmaktadir.  Firmalar veri bilimi sayesinde  farkli pazarlarda biiyiik basarilar
saglayabilmektedir. Giintimiizde kamu kaynaklarinin daha verimli kullanmak icin  veri
madenciliginden siklikla faydanilmaktadir. Biyoloji, egitim, tip ve bilgisayar bilimi gibi bir¢ok
arastirma alaninda veri madenciligi etkili ¢coziimler sunabilmektedir. Istatistik gibi geleneksel
yontemlerin zorlandigr noktalarda veri madenciligi yardimci olabilmektedir. Gelismis iilkeler
veri madenciliginin potansiyelini ve giiciinii anlamis durumdadir. Bu nedenle veri bilimine
vapilan yatirimlar her gecen giin artmaktadir. Bunlara ek olarak diinyada biiyiik veri devri
baslamistir. Bu yeni devrimdeki gelismeler olduk¢a heycan vericidir. Bu ¢alismada veri
madenciliginin tanimi ve 6nemi hakkinda genel bilgi verilmigtir.

Anahtar Kelimeler: Veri Madenciligi, Biiyiik Veri, Veri Isleme, Bilgi Sistemleri

Data Mining and Its Importance

ABSTRACT

Data mining is the discovery of interesting and valuable information hidden in large data
sets. It is also an art and technology. Data mining techniques are widely used in science and
business. Demand for the data sector and data analysts is increasing rapidly in the world.
Companies can achieve great success in different markets thanks to their knowledge. Today,
data mining is frequently used to make public resources more efficient to use. Data mining
can provide effective solutions in many fields of research such as biology, education,
medicine and computer science. Data mining can help in places where traditional methods
such as statistics are challenging. Developed countries are aware of the potential and power
of data mining. For this reason, investments in data science are increasing day by day. In
addition to this, large data circulation has started in the world. The developments in this new
revolution are quite exciting. In this study, general information about the definition and the
importance of data mining is given.

Keywords: Data Mining, Large Data, Data Processing, Information Systems
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1.GIRIS

Bilgisayar teknolojisinin yiikselmesi ve hizla gelismesiyle teknolojik inovasyonda 6nemli
bir asama kat edilmistir (Azzalini ve ark., 2012). Yasadigimiz diinyada her guin ¢cok miktarda
veri Gretilmektedir. Fakat bu veriler her zaman anlamli bilgiye doniismemektedir (Ozgakir ve
Camurcu, 2007). Yirmi birinci ylizyilda sirketler 6ncellikli olarak miisteri memnuniyetini en
iist diizeye c¢ikarmak istemektedirler. Miisteriye zamaninda yiiksek kaliteli iiriinleri cesitli
teknikler ile firmalar hizli bir sekilde sunabilmektedir. Bu basariyr miisteri, satic1 ve tedarik
zincirini anlamak saglar. Genellikle bu tiir bilgiler veritabanlarinin incelenmesi ile elde edilir.
Ornegin veri tabaninda basit bir filtre ile ilk on miisteri bulunabilir (King, 2015). Fakat sadece
veri tabanlarini olusturmak yeterli degildir. Onlar1 ¢esitli veri madenciligi teknikleri ile
degerli bilgilere cevirmek gerekir. Bilim diinyas1 agisindan bakildiginda bir bilim insaninin isi
fiziksel diinyanin nasil isledigini anlamak ve onu diizenleyen kaliplar1 kesfetmek ayni
zamanda yeni durumlarda neler olacagini1 tahmin etmektir. Girisimciler agisindan bakildiginda
ise genel olarak bir girisimcinin gorevi, firsatlar1 bir baska deyisle herhangi bir isi karli bir ise
doniistiiriilebilen davranis kaliplarin1 tanimlamak ve bunlari kullanmaktir (Witten ve Frank
2005). Ulkelerde benzer sekilde vatandaslarma daha iyi hizmetler sunabilmek icin sorun
kaliplarin1 anlamasi gerekir. Sonu¢ olarak hayatin her alaninda gelismek igin verilerden
faydalanmaya ihtiya¢ vardir. Bu c¢aligmada veri madenciligi ve Onemine iligkin bilgiler
sunulmustur.

2. VERI MADENCILIiGi VE TANIMI

Gunumuzde, bilgi sistemleri, blytk miktarlarda veriyi saklayarak, isleyerek ve analiz
ederek karar verme sureclerinde yararli bilgiler sagladigindan bir ¢ok kurulus igin
vazgecilmezdir (Morais ve ark., 2017). Veri, madenciligi en basit tanimi ile var olan
verilerden anlamli bilgilerin elde edilmesi olarak tanimlanabilir. Veri bilimi multidisiplinerdir
ve bir¢ok bilesenden olusur. Sekil 1’de veri madenciliginin farkli disiplinler ile kesisimleri
gosterilmistir.

_Makine
Istatistik Ogrenmesi

Veri
Madenciligi

Veritabani

Sekil 1. Veri madenciliginin farkli disiplinler ile kesigimleri (Sayad., 2018).
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Veri madenciligi veri setlerini analiz etmek igin istatistik, veritabani yonetimi, yapay
zeka, veri gorsellestirme ve raporlama gibi araglar1 bir araya getirir. Cogu veri madenciligi
tirti, belirli bireyler hakkinda bilgi sahibi olmak yerine bir grup hakkinda genel bilgi
saglamaya yoneliktir. Bdylece daha biyuk Kitlelere ulasilabilmektedir (Clifton, 2018).

3. VERILERIN HAZIRLANMASI

Veri madenciliginde basarili olmak i¢in amacglarin ve degerlendirme kriterlerinin agikca
ortaya konmasi gerekir. Veri biliminin 6nemli bir pargasi da verilerin hazirlanmasidir. Ciinkii
genellikle ham veriler eksiktir, islenmemis, giiriltiliidiir, c¢ok biiyilk miktardadir ve
birbirinden farkli tiirdedir. Islenmemis verilerden herhangi bir siniflandirma, regresyon veya
kiimelenme modeli ile anlamli bilgi ¢ikarilamaz . Ham verileri temizlemenin amaci iki
yonludur:

e Ham veri kiimelerinden bazi temel bilgileri ayiklamak
e Verilerin kalitesini degerlendirmek ve denetimsiz veya denetimli 6grenim icin temiz
veri kiimeleri olusturmak

Veri hazirlama veri biliminin 6nemli bir pargasini olusturmaktadir. Hazirlama islemi veri
temizleme ve 6zellik mithendisligi gibi iki ana kavrami igerir. Sekil 2’de verilerin hazirlanma
isleminin temel kisimlar1 gosterilmistir.

Kesifsel Veri Anlama Raporlar

Ham Veri Yapilandirilmis
Analizi Girsel Grafikler

Veri

Veri Isleme

Sekil 2. Verilerin hazirlanma islemlerinin temel kisimlari (Gill, 2018).
Veri 6n isleme islemleri dort gruba ayrilabilir bunlar:

e Veri temizligi:  kalitesini 1iyilestirmek i¢in veriden kaynaklanan hatalar1 ve
tutarsizliklar tespit etme ve kaldirma

e Veri entegrasyonu: birden daha fazla bilgi kaynagindan verileri entegre etmek

e Veri doniisiimii: verileri veri madenciligi i¢in uygun bi¢imlere doniistiirmek

e Veriyi azaltmak: en fazla ozellik sayisinin ¢ok biiylik oldugu medikal alanda
kullanilmaktadir. Bunun temel amaci, degiskenlerin, istikrarli ve dogru bir model
olusturmak i¢in verilerin biitiinliiglinii kaybetmeksizin sayisinin azaltilmasidir (Idri ve

ark., 2018).
4. VERI MADENCILiGi TEKNIiKLERI

Verileri analiz etmek ve modellemek igin kullanilan yontemler iki énemli kategoriye
ayrilabilir: denetimli 68renme ve denetimsiz 6grenme. Denetimli 68renmede bagimsiz
degiskenler ve degeri tahmin edilecek bir bagimli degisken gereklidir. Bu durumda, model
bagimsiz degiskenleri dikkate alarak hedef degiskenin degerini nasil tahmin edecegini
ogrenir. Denetimsiz 6grenmede tiim degiskenleri esit olarak ele alinir ve ana amag, veriler
arasinda kalip ve iligkilerin bulunmasidir (Ionita ve Ionita, 2018). Veri madenciligi teknikleri
her tiirlii eski veya gelismekte olan verilere uygulanabilir. Veri madenciliginde bir¢ok teknik
vardir. Hangi teknigin kullanilacagi verinin tiirine, veri kiimesinin boyutuna, uygulanan
gorevlerin kapsamlarina baglidir. Her veri kiimesinin kendine ait uygun veri madenciligi
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¢oziimii vardir. Ornegin sosyal aglardan elde edilen devasa verilere uygulanan teknikler ile
belirli bir kurumdaki sinirli sayida kisilerden elde edilen verilere uygulanan teknikler
birbirinden farklidir (Makhabel, 2015).

Veri madenciligi i¢in temel teknikler yedi farkli gruba ayrilabilir bunlar asagida
gosterilmistir:

Sinmiflandirma ve tahmin,

Kiimeleme,

Iliski kurallari,

Aykir1 deger saptama,

Sirali dizi analizleri,

Zaman serisi analizi

Metin madenciligi, web madenciligi ve sosyal aglarin analizi (Zhao, 2013).

Veri madenciligi yontemi belirli adimlardan olusur. Sekil 3’de veri madenciliginin genel
adimlar1 gosterilmistir.

Problemin Gerekli Verilerin  verilerin Hazirlamasi Modelin Segilen Modelin  Modelin Dogrulanmasi
Tanimi Belirlenmesi ve On islenmesi Secilmesi Egitilmesi ve Uygulama

Sekil 3. Veri madenciliginin temel adimlar1 (Dontha, 2018).

Veri madenciliginin her bir teknigi i¢cin ¢ok sayida algoritma bulunmaktadir. Algoritma
sayisinin ¢ok fazla olmasi hangi durumda hangi algoritmanin daha basarili her zaman
kestirilememesi veri madenciliginin zorluklarindan biridir. Sekil 4’de veri madenciliginde en
¢ok kullan bazi algoritmalar gosterilmistir.

PageRank ca4.5

VERI MADENCILIGI  Kmeans

Sekil 4. Veri madenciliginde en ¢ok kullan algoritmalar (Bakshi, 2018).
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Verileri hazirlamak, modeli kurmak, modelin parametrelerini dogru segmek ve ciktiyi
anlamak icin yetenekli ve uzman kisilere ihtiyaglar1 vardir. Verilerin madenciligi hakkinda
temel sorunlar agagidaki gibi siralanabilir:

Verilerinin toplandig1 kimselerin gizliligi ve glivenligini saglamak
Cok buylk miktarda verilerin saklanma maliyeti

Elde edilen anlamli bilgilerin kotiiye kullanilmasi

Dogru verilerin toplanmasindaki zorluk

Tiim sayilan sorunlara ragmen veri madenciligi teknikleri ile yeni ve anlamli bilgiler her
alanda kesfedilebilmektedir.

5. BUYUK VERI

Teknoloji, doga gozlemlerinden biiyiik ve siirekli artan veriler liretmektedir. Bu biiytlik
veri ¢alismalart bir bilim disiplini olarak yerlesmistir. Bu kavram giinlimiizde ¢ok moda
olmustur ve herkes tarafindan konusulmaktadir. Ozellikle sirketler ve hilkiimetler mevcut yeni
bilgileri daha aktif kullanmaya calismaktadir (Torrecilla ve Romo, 2018). Blyuk verinin
yarar1 ve vaadiyle ilgili gortisler ¢cok cesitlidir. Bazilari, biiyiik verilerin nadir goriilen hastalik
siireclerine yeni bakis agilarinin saglayacagimi diisliniirken, digerleri biiylik verilerin sadece
verilere giiriiltii ekledigine soylemektedir. Son iki yilda insanoglu tiim tarihinden daha fazla
veri Urettigi tahmin edilmektedir. Biiyiik veri fayda ve maliyetleri ile birlikte diistiniilmelidir.
Cesitli organizasyonlar su anda bu biiyiikk miktardaki verileri analiz edebilmekte, boylece
pozitif deger yaratmakta akilli stratejik kararlar verebilmektedir (Philip, 2018). Fakat ¢ok
blylk miktarda verinin iglenmesi ve analiz edilmesi i¢in yeni analitik tekniklere ihtiyac
duyulmaktadir (Cobb ve ark., 2018). ilk bakista, daha fazla veri daha az veriden daha iyi
gorunuyor olabilir. Fakat bu durum her seyin esit olmasi sart1 ile dogrudur. Uygulamada, daha
fazla veri elde etmek, gesitli ek maliyetler igerecektir ve analizi karmasiklasacaktir (Faraway
ve Augustin, 2018).

6. SONUC VE ONERILER

Veri madenciligi yakin zamanda kadar istatik¢ilerin bir ¢aligma alani olarak diisiiniiliirdii.
Fakat veri madenciligindeki hizli ve biiylik degismeler nedeni ile istatistikten ayr1 bir bilim
alani olarak diinyada kabul gérmeye baslanmistir. Ayn1 zamanda bu alana gelismis tilkeler
tarafindan 6nemli yatirimlar yapilmakta ve konu ile ilgili arastirma sayist her gecen giin
artmaktadir. Verilerin ¢ok hizli artmasi, bilgisayarlarin giiclenmesi, algoritmalardaki yeni
gelismeler ile veri bilimi birgok farkli alanda zor problemlerin ¢oziimde yeni bir firsat
sunmustur. Veri madenciliginin ¢ozdiigii problemler hayati kolaylastirmakta ve verimliligi
arttirmaktadir. Veri madenciliginin tiim faydalar1 yaninda gizlilik, glivenlik ve bilginin kotiiye
kullanilmas1 gibi konular endise kaynagidir. 2020 yilina kadar, diinyadaki her insan i¢in her
saniyede 1.7 megabayt veri olusturulacag: diisiiniilmekte. Dahasi, biiyiik veri teknolojisine
yapilan harcamalarin bu yil 57 milyar dolar seviyesine ulasmasi tahmin ediliyor (Gary,
2018).
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